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บทคัดยอ 
 

       การพัฒนาระบบระบุพรรณพืชดวยสัณฐานวิทยาของใบ
โดยใชซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน มุงหวังสรางเครื่องมือท่ีจะลด
ระยะเวลาในการระบุพรรณพืช และลดความผิดพลาดท่ีเกิดจาก
สายตาและการรู จําของมนุษย   ซึ่ งพัฒนาดวยโปรแกรม
MATLAB, Peltarion และ Microsoft Visual Studio.NET 2005 
จํานวนตัวอยางพรรณพืชท่ีใชในการพัฒนาระบบ 500 ตัวอยาง 
จากพรรณพืช 5 ชนิด ไดรับการสนับสนุนจากสวนสมุนไพรสิรี
รุกขชาติ มหาวิทยาลัยมหิดล ตัวอยางท้ังหมดเก็บเปนภาพถาย
ดิจิตอล และแปลงเปนรูปแบบขอมูลไบนารีดวยเทคนิคการ
ประมวลผลภาพดิจิตอล ใน 7 คุณลักษณะ ไดแก สีแดง สีเขียว 
สีน้ําเงิน รูปใบ เสนใบ ความกวางของใบ และความยาวของใบ 
นําไปผานตัวแบบท่ีใชเทคนิคซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน โดยมี
คาความแมนตรงจากการทดสอบตนแบบ 98.67% ซึ่งจากการ
ทดสอบโดยผูเช่ียวชาญพบวาความแมนยําของการระบุพรรณ
พืชจากสุมตัวอยาง 28 ตัวอยาง ใหความแมนยํา96.43% 
นอกจากนั้นการประเมินประสิทธิภาพจากการใชงานจริงของผู
เชียวชาญดวยแบบสอบถาม ไดคะแนนเฉลี่ยอยูในระดับ 4.18 
(SD = 0.60) 
 
คําสําคัญ: ระบุพรรณพืช, ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน 

 
 
 
 
 
 
 

 
Abstract 

 
       Plants Identification Development by Leaf 
Morphology using Support Vector Machine aims to crate 
a tool assist to reduce the time it takes to identify various 
kinds of plants and also to reduce any errors from eye 
detection and human recognition. By doing so, MATLAB 
Programming, Microsoft Visual Studio.NET 2005 are 
introduced as the applications software to develop this 
system. Five hundred sample plants from five species are 
conducted and supported by Sirirukkhyachat Herbal 
Garden, Mahidol University. All such kinds of sample 
plants are stored in- form of digital image and then 
transform to binary data format by image-processing 
technique involve with seven characteristics of plants. 
For instance, red, green and blue, which are the pigments 
of photosynthesis, leaf shape, leaf venation, leaf width 
and leaf length. These characteristics are transition into 
the support vector machine model with the 98.67 
percentages accuracy value of a prototype testing. 
Achieving expertise as a tester is a progressive to insist 
on plants identification consistence from twenty-eight 
sample plants with the accuracy of 96.43 percentages. In 
addition, this system is provided the experts perspective 
on the system evaluation in real work with 4.18 in SD 
0.60 of an average satisfactory. 
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1. ความสําคัญของปญหา 
       การจําแนกพรรณไมนั้น อาศัยวิชาพฤกษศาสตรสาขา
อนุกรมวิธานพืช ซึ่งเปนศาสตรในการศึกษาวิจัยเกี่ยวกับ
รูปพรรณสัณฐานของพืช ในการจัดหมวดหมูเพื่อจําแนกชนิด 
[1] ซึ่งในการจําแนกตามหลักอนุกรมวิธานพืชนักพฤกษศาสตร
จะใชลักษณะเฉพาะของดอกในการจําแนกเปนหลัก แตใน
การศึกษาพืชท่ีไดรับการจําแนกชนิดแลวเพื่อการนํามาใช

ระบบระบุพรรณพืชดวยสัณฐานวิทยาของใบโดยใชซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน 
Plant identification system by morphology of leaf using support vector machine 
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ประโยชน สวนใหญใชหลักการระบุจากลักษณะเฉพาะของ
ดอกและใบก็จริง พบวาพืชบางชนิดไมสามารถรอใหออกดอก
หรือติดผลได บางครั้งจึงระบุชนิดโดยอาศัยลักษณะเฉพาะของ
ใบเพียงอยางเดียว ซึ่งจําเปนตองอาศัยประสบการณท่ีสั่งสมเปน
ระยะเวลานาน  ปจจุบันมีผูเช่ียวชาญท่ีสามารถระบุชนิดพืชดวย
วิธี ก า ร ดั งก ล า ว ไ ด  แ ต มีจํ า น ว น น อ ย  เ พ ร า ะ ต อ งอ า ศั ย
ความสามารถพิเศษ และระยะเวลาในการฝกฝน [2] การนํา
เทคโนโลยีคอมพิวเตอรเขามาใชชวยเหลือในการจําแนก จึง
ชวยยนระยะเวลา และมีความแมนตรงในการระบุชนิดพืชเพื่อ
นํามาใชประโยชน  
       จากการทบทวนงานวิจัย พบวางานวิจัยทางการรูจํ า
รูปลักษณะของใบสวนใหญ จะใช เทคนิคกระบวนการท่ี
หลากหลาย อาทิเชน Miao และคณะ ไดนําเสนอทฤษฎีการ
จําแนกใบของกุหลาบโดยใชคุณลักษณะของใบ ในขณะท่ี Gu 
และคณะ ก็พยายามท่ีจะศึกษาการรูจํารูปแบบของใบพืชโดยใช
การแบงสวนโครงสรางใบดวย wavelet transforms และ 
Gaussian interpolation [12] สวน Wang และคณะ ใชเทคนิค 
moving median center (MMC) ในการจําแนกไฮเปอรสเฟยร 
[13]  ซึ่งเทคนิคกระบวนการนี้ Du และคณะก็นําไปประยุกตใช
เชนกัน [9] 
       งานวิจัยท่ีกลาวถึงนี้ สวนใหญจะใชเทคนิคการจําแนกแบบ 
k-nearest neighbor (k-NN) ในการจําแนก [8] [12] [10] ขณะท่ี
มีบางงานวิจัยนําเทคนิคโครงขายประสาทเทียมมาประยุกตใช  
อาทิเชน Saitoh และคณะ ไดนําเทคนิคนี้ มาประยุกตใชกับการ
จําแนกดอกไมปาดวยรูปรางของใบ  [15]  สวน Heymans และ
คณะ ก็นําเสนอการประยุกตใชโครงขายประสาทเทียมในการ
จําแนกพรรณพืช [4] 
       งานวิจัยท่ีนําเสนอนี้ยังมีจุดท่ีตองการปรับปรุงพัฒนาใหดี
ข้ึน  ดวย ว า มีบางงาน วิจัย ท่ีใช วิธีจํ าแน กพร รณพื ชแบ บ
เฉพาะเจาะจงสายพันธุเทานั้น  [14] [10] [4]  อีกท้ังยังมีปญหา
อยูท่ีความแมนตรงของการจําแนกรูปแบบ ซึ่งจากการสํารวจ 
พบวาสูงสุดอยูท่ี 90.31% [11] โดยใชเทคนิคโครงขายประสาท
เทียม ดังนั้นทีมคณะผูวิจัยจึงไดเสนอวิธีซัพพอรตเว็คเตอร     
แมชชีน เพื่อใชในการระบุชนิดพืชดวยสัณฐานวิทยาของใบ 
ดวยวาใบของพืชแตละชนิดมีความหลากหลายทางกายภาพ มี
รูปใบท่ีแตกตางกัน ทําใหตองใชความละเอียดอยางสูงในการ

จําแนก และการอนุมานคําตอบ ซึ่ง ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน 
สามารถกระทําไดอยางมีประสิทธิภาพสูงกวา  
       การพัฒนาระบบระบุพรรณพืชดวยสัณฐานวิทยาของใบ
โดยใชซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน คณะผูวิจัยมุงหวังใหเปน
เครื่องมือพื้นฐานสําหรับการรูจักพืชในระยะสั้นและเปน
เครื่องมือหนึ่งท่ีสนับสนุนการใชพืชใหถูกชนิด ซึ่งเปนปจจัยท่ี
สําคัญท่ีสุดในการนําพืชมาใชประโยชน และลดความเสี่ยงใน
การเกิดอันตราย อีกท้ังหากมีการเก็บขอมูลไดอยางครบถวน 
ตามตัวอยางท่ีมีอยูจริงเครื่องมือนี้นาจะสามารถสนับสนุน
ขอมูลสําหรับการวิเคราะหและพัฒนาองคความรูใหมเกี่ยวกับ
พืชไดในอนาคต 
 
2. วัตถุประสงค 
       พัฒนาระบบระบุพรรณพืชดวยสัณฐานวิทยาของใบโดยใช
ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน เพื่อจําแนกพรรณพืชในระยะเวลาสั้น 
และมีความถูกตองแมนตรงสูง 
 
3. ทฤษฎีที่เกี่ยวของ 
       ทฤษฏีท่ีนํามาใชในงานวิจัยนี้ เปนองคความรูทางดาน
อนุกรมวิธานพืช ซึ่งเปนพื้นความรูในการจําแนกพืชพันธุใหมๆ 
โดยจะนํามาประยุกตใชรวมกับเทคนิคการประมวลผลภาพ 
และเทคนิคซัพพอรตเว็คเตอรแมชชีน เพื่อพัฒนาแอพลิเคช่ัน
สําหรับระบุพรรณพืชโดยใชลักษณะทางสัณฐานวิทยาของใบ
พืชไดอยางถูกตอง 
3.1 ทฤษฏีทางดานพฤกษศาสตร 
3.1.1 อนุกรมวิธานพืช 
       หลักอนุกรมวิธานพืชเปนหลักท่ีใชพิสูจนพันธุพืชซึ่งมีวิธี
กระบวนการพิสูจนหลายวิธีดวยกัน 
       1) การระบุ (Identification) คือ การพิสูจนชนิดพืชโดยใช
วิธีการเปรียบเทียบการตัดสินใจ การใชความจําอันแมนตรงและ
ประสบการณอยางหนึ่งอยางใดหรือหลายๆอยูรวมกัน ซึ่งใน
ข้ันตอนแรกจะใชวิธีการจําเหมือนกับการจําหนาบุคคลตางๆ 
ซึ่งตองจําลักษณะของพืชแตละชนิด แตละสกุล หรือแตละวงศ
ใหไดแตอยางไรก็ตามเพื่อความม่ันใจ จําเปนตองทําการยืนยัน 
โดยการนําพรรณไมชนิดนั้นไปเปรียบเทียบกับตัวอยางท่ีมีช่ือ
แลวในหอพรรณไมตอไป สําหรับในประเทศไทย มีหอพรรณ
ไมอยูท่ีกรมปาไม 
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       2) การจําแนก (Classification) คือ การจําแนกพรรณพืชข้ึน
เปนหมวดหมูตางๆ การจําแนกอยางงายๆก็ไดแกการจัดพืชเปน
พวกไมตนไมพุมไมเถาและไมลมลุกหรือจัดเปนพืชใบเลี้ยงคู
กับใบเลี้ ยงเ ด่ียวกลาว คือจะจัดหมวดหมูพืชท่ี มีลักษณ ะ
คลายคลึงกันไวดวยกัน สวนการจําแนกพืชในข้ันสูงก็จะจําแนก
ออกตามลําดับช้ันตางๆจากระดับกวางสุดมาหาแคบสุด 
       3) การใชรูปวิธาน เปนวิธีการหนึ่งในการพิสูจนพันธุไม 
โดยการคัดลักษณะตางๆ ท่ี ไมปรากฏในพันธุไมท่ีตองการจะ
พิสูจนคงเหลือลักษณะท่ีปรากฏอยู แลวพิจารณาในข้ันตอไปซึ่ง
จะมีขอบเขตท่ีแคบลง อยางนี้ไปเรื่อยๆจนกวาจะพบคําตอบ 
       รูปวิธานท่ีใชกันมากในปจจุบันนี้เรียกวา “Dichotomous 
key”  คือการนําเอาลักษณะท่ีแตกตางกันหรือตรงกันขามมาเขา
คูกัน แลวพิจารณาเปรียบเทียบในคูนั้นๆวาจะเขาลักษณะไหน 
ตัดลักษณะท่ีไมใชออกไปแลวไปพิจารณา   ในสวนท่ีแคบลง
ไปซึ่งจะมีใหเปรียบเทียบเปนคูๆ อีก   ทําเชนนี้ไปเรื่อยๆ จน
เหลือแตลักษณะท่ีปรากฏอยูในพรรณไมท่ีกําลังตรวจสอบ ก็จะ
ไดผลลัพธในข้ันสุดทาย คือชนิดพันธุไมนั้นๆ  
       อยางไรก็ตามการวิเคราะหพันธุไมในระดับนี้ ผูท่ีจะทําการ
วิเคราะหจะตองมีประสบการณและพื้นฐานความรูในดาน
อนุกรมวิธาน (Plant taxonomy) และวิชาการดานอื่นๆ เชน 
รุกขวิทยา(Dendrology) และ พฤกษศาสตร (Botany) มา
พอสมควร ในสวนของผูสนใจและประชาชนท่ัวไปควรเริ่มตน
จากการจดลักษณะของพันธุ ไมแตละชนิดใหได เสียกอน
โดยเฉพาะกับชนิดพันธุไมท่ีสําคัญๆและมีคุณคาทางเศรษฐกิจ
หรือแมแตพันธุไมท่ีพบเห็นไดท่ัวไปในชีวิตประจําวัน เชนไม
ผลชนิดตางๆ [1] 
3.1.2 สัณฐานวิทยาของใบพืช  
       ใบพืชประกอบดวย 3 สวนดวยกัน ไดแก แผนใบ กานใบ 
และหูใบ ในงานวิจัยนี้ จะมุงเนนการวิเคราะหโครงสรางของ
แผนใบ ซึ่งจะมีองคประกอบในการวิเคราะหดังตอไปนี้ 
       รูปใบ จะมีลักษณะแตกตางกันไปไดหลายรูปแบบ เชน รูป
ลิ่มแคบ รูปเข็มรูปใบหอก รูปหอกกลับ รูปขอบขนาน 
       ปลายใบ เปนสวนท่ีนับจากบริเวณกลางใบไปถึงสวน
บนสุดของใบ มีไดหลายรูปแบบเชนปลายตัด ปลายมน เวาบุม 
เวาต้ืน 

       โคนใบ สวนท่ีลงมาจากบริเวณกลางใบ จนถึงกานใบ มีได
หลายรูปแบบเชน โคนรูปลิ่ม โคนสอบเรียว โคนเฉียง 
       ขอบใบคือบริเวณโดยรอบของใบ ลักษณะตางกันไปเชน 
ขอบใบเรียบ ขอบใบเปนคลื่น  
 
3.2 เทคนิคหรือเทคโนโลยีที่ใชในการพัฒนา 
3.2.1 การประมวลผลภาพ (Image processing) 
       การนําภาพมาประมวลผลหรือคิดคํานวณดวยคอมพิวเตอร 
เพื่อใหไดขอมูลท่ีเราตองการท้ังในเชิงคุณภาพและปริมาณ โดย
มีข้ันตอนตาง ๆ ท่ีสําคัญ คือ การทําใหภาพมีความคมชัดมาก
ข้ึน การกําจัดสัญญาณรบกวนออกจากภาพ การแบงสวนของ
วัตถุ ท่ีเราสนใจออกมาจากภาพ เพื่อนําภาพวัตถุ ท่ีไดไป
วิเคราะหหาขอมูลเชิงปริมาณ เชน ขนาด รูปราง และทิศ
ทางการเคลื่อนของวัตถุในภาพ จากนั้นเราสามารถนําขอมูลเชิง
ปริมาณเหลานี้ไปวิเคราะห และสรางเปนระบบตอไป 
3.2.2 ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน (Support Vector Machines)  
       วิธีการของซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน [5] [6] [7] จัดเปน
เทคนิคท่ีใชในการแกปญหาทางดานการรูจํารูปแบบขอมูล โดย
อาศัยหลักการของการหาสัมประสิทธิ์ของสมการเพื่อสรางเสน
แบงแยกกลุมขอมูลท่ีถูกปอนเขาสูกระบวนการสอนใหระบบ
เรียนรู  โดยเนนไปยังเสนแบงแยกแยะกลุมขอมูลไดดีท่ีสุด 
(Optimal Separating Hyperplane) สําหรับรากฐานเดิมของ   
ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน ถูกนํามาใชกับขอมูลท่ีเปนเชิงเสน 
แตในความเปนจริงแลวขอมูลท่ีนํามาใชในระบบการสอนให
ระบบเรียนรูสวนใหญมักเปนขอมูลแบบไมเปนเชิงเสน ซึ่ง
สามารถแกปญหาดังกลาวดวยเคอรเนล ท่ีเปนการเปลี่ยนแปลง
มิติของขอมูลใหสูงข้ึน เพื่อชวยในการเรียงตัวของขอมูลเสีย
ใหมท่ีเรียกวา “พื้นท่ีมิติสูง” (Higher Dimensional Space) เคอร
เนลท่ีนิยมใชมีอยู  3 ชนิด [6] ดวยกันคือ โพลิโนเมียล 
(Polynomial), เรเดียลเบสิสฟงกชัน (Radial Basis Function-
RBF) และ ซิกมอยด (Sigmoid) โดยงานวิจัยนี้จะใชเคอรเนล 
ซิกมอยดเปนหลัก 
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4. วิธีการดําเนินการ 

4.1 การเตรียมขอมูลกลุมพืชตัวอยางที่ใชในงานวิจัย 
4.1.1 การคัดเลือกกลุมพืชตัวอยาง 
       พืชตัวอยางท้ัง 5 ชนิด ซึ่งคัดสรรพืชท่ีพบเจอไดงายใน
ประเทศไทย ซึ่งมีลักษณะใบมีความแหมือนและแตกตางกัน 
โดยไดรับคําแนะนํา จากรองศาสตราจารยรุงระวี เต็มศิริฤกษกุล 
นักวิชาการทางดานพฤกษศาสตรจากคณะเภสัชศาสตร 
มหาวิทยาลัยมหิดล พืชท้ัง 5 ชนิด ซึ่งไดแก กระดังงาไทย ชบา 
ตําลึง จินจีเหมาเยี่ย และ โหระพา 
4.1.2 การเก็บตัวอยาง 

       การเก็บตัวอยางพืชท้ัง 5 ชนิด ใชใบโตเต็มท่ี ท่ีมีความ
สมบูรณต้ังแตปลายใบ จรดโคนใบ ไมมีรอยขาดหรือทะลุ หรือ
ความเสียหายใดๆ นําเขาแฟมขอมูลภาพดิจิตอล โดยกลอง
ถายภาพดิจิตอล ความละเอียด 6 เม็กกะพิกเซลโดยเก็บภาพ
ภายในกลองเก็บภาพท่ีมีพื้นสีขาว หรือกระดาษสีขาว เก็บภาพ 
2 ดาน ไดแก หนาใบ และ หลังใบ ท้ังหมด 5 ชนิด ชนิดละ 100 
ใบ รวมท้ังสิ้น 500 ภาพ ดังภาพตัวอยางท่ี 1 

 

    
ภาพที่ 1 ตัวอยางการเก็บขอมูลพืช 

4.2 การประมวลผลภาพ 
       แฟมขอมูลภาพท่ีไดมาจะตองผานการกรองภาพเพื่อตัด
สัญญาณรบกวนท่ีมาจากสิ่งแวดลอมในขณะถายภาพ โดยใช
วิธี Convolution ซึ่งเปนคือการกระทํากันระหวาง Template ท่ี
เปน Matrix ขนาด n x m กับ ภาพ (image) ดังแสดงในสมการท่ี 
3-1 [2] ซึ่งจะสามารถลดทอนคุณสมบัติท่ีไมตองการลง และ
เนนคุณสมบัติท่ีตองการใหเดนชัดข้ึน เม่ือเสร็จสิ้นการกรอง
ขอมูลภาพ คาสีของภาพจะถูกนําไปสราง Histogram ในระบบ
สีแบบ RGB เพื่อใชในการเปรียบเทียบสีของใบพืช 

  
1 1

0 0

'( , ) * ( , ) ( , )
n m

i j
I x y T I T i j I x i y j

 

 

    g (3-1) 

        เม่ือ '( , )I x y  คือ ภาพผลลัพธท่ีผานการกรองภาพ 
        T  คือ Template ท่ีใชในการกรองภาพ 
       I  คือ ภาพท่ีตองการกรอง 

       ในลําดับตอไปเปนการแปลงภาพ จากระดับสี RGB สู
ระดับ Gray Scale ซึ่งจะใชคาความเขมของสีท้ัง 3 ไดแก สีแดง 
เขียว น้ําเงิน มาทําการหาคาความเขมในระดับ Gray Scale ดัง
สมการท่ี 3-2 ในแตละจุดของภาพ 

1| ( , )
'( , )

0 | ( , )
if f x y T

f x y
if f x y T

 
   

          (3-2) 

เม่ือ '( , )f x y  คือ คาท่ีไดจากการทํา Threshold 
                        ( , )f x y  คือ คาความเขมในระดับ Grayscale 
       เม่ือทํา Threshold จนไดความละเอียดท่ีเหมาะสมกับการ
วิเคราะห จึงทําการหาขอบภาพโดยใชทฤษฏีการหาขอบภาพ
ตามแบบของโซเบล ซึ่งจะเปนการหาขอบภาพในลักษณะท่ีไม
เปนเชิงเสนโดยมีลักษณะ Template เปน Matrix ขนาด
ปรับเปลี่ยนตามความเหมาะสม กระทํากับรูปท่ีตองการหาขอบ 
ดังสมการท่ี 3-4 กับ 3-5  

( , ) ( , ) ( , )
( , )

3
red green blue

gray

C x y C x y C x y
C x y

  
  
 

  (3-3) 
    เม่ือ ( , )grayC x y  คือ ความเขมในระดับสีเทา ณ จุด ( , )x y  
            ( , )redC x y  คือ ความเขมของสีแดง ณ จุด ( , )x y  
            ( , )greenC x y คือ ความเขมของสีเขียว ณ จุด ( , )x y  
            ( , )blueC x y  คือ ความเขมของสีน้ําเงิน ณ จุด ( , )x y  
       ทํา Threshold เพื่อแปลงภาพสูระดับ Binary Image ดวย
สมการท่ี 3-3 ในการแปลง Threshold ตามคาท่ีถูกกําหนดโดย
ผูใช ความละเอียด จะข้ึนอยูกับการกําหนดคา Threshold ท่ี
เหมาะสมดวยเชนกัน 

1 0 1
2 0 2 *
1 0 1

xG I
 
   
  

  (3-4) 

1 2 1
0 0 0 *
1 2 1

yG I
 
   
    

 (3-5) 

เม่ือ xG  คือ คา Gradient ตามแนวแกน x  
                       yG  คือ คา Gradient ตามแนวแกน y  
       และมีสมการในการคํานวณเพื่อหาขนาดของขอบภาพดัง
สมการท่ี 3-6 และ การหาทิศทางของขอบภาพดังสมการท่ี 3-7 

2 2
G x yM G G                   (3-6)  
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 arctan( )y

x

G
G

                    (3-7) 

เม่ือ GM  คือ ขนาดของขอบภาพ 
          คือ ทิศทางของขอบภาพ 

       เม่ือเสร็จสิ้นกระบวนการวิเคราะหตามข้ันตอนดังกลาวอาจ
มีการทําการแบงสวนของรูปภาพในการวิเคราะหเพื่อแบงจุดใน
การวิเคราะหตามลักษณะทางสัณฐานวิทยาของใบพืช อีกครั้ง
หนึ่ง และนําขอมูลท่ีไดจัดทํา Dataset เพื่อใชในการเรียนรูของ
เครื่องตอไป 
4.3 การสรางตัวแบบเรียนรู 
       เปนสวนการสรางตัวแบบเรียนรูโดยใชซัพพอรตเวกเตอร
แมชชีนเพื่อเรียนรูขอมูลท่ีปอนเขาไป การฝกสอนใหจดจํา
ขอมูลท้ังหมดท่ีปอนเขาไป โดยชุดขอมูลท่ีใชสอนไดแก คา
ขอมูลท่ีไดจากการประมวลผลภาพ ประกอบไปดวย สีแดง      
สีเขียว สีน้ําเงิน รูปใบ เสนใบ ความกวางของใบ และความยาว
ของใบ ซึ่งชุดขอมูลท้ังหมดจะถูกเก็บไวในไฟลขอมูล  
       ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีนสามารถเรียกไฟลขอมูลท้ังหมด
นี้ข้ึนมาทําการฝกสอน ในท่ีนี้จะกําหนดรอบในการฝกสอน
ท้ังหมด 30,000 รอบ ทําใหซัพพอรตเวกเตอรแมชชีนเกิด
ความรู และประสบการณ ซึ่งสามารถนําไปใชในการวิเคราะห 
ตีความขอมูลท่ีอยูในลักษณะคลายกัน โดยไดคาความแมนยํา 
98.67 % 
4.4 ข้ันตอนการพัฒนาแอพพลิเคช่ัน 

4.4.1 การออกแบบระบบ 
       ใชการวิ เคราะหและออกแบบระบบเชิงวัตถุ  และใช
โปรแกรม Microsoft Visio 2003 เปนเครื่องมือชวยพัฒนา โดย
ภาพรวมของระบบสามารถแสดงไดดังภาพท่ี 2 ขางลางตอไปนี้ 

   
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที่ 2  Use Case Diagram 
 
 

4.4.2 การพัฒนาซอฟตแวรระบบงาน 

      สวนการประมวลผลภาพ จะใชโปรแกรม MATLAB สราง
ฟงกชันประมวลผลภาพ แลวนําเขาสูตัวโปรแกรมท่ีพัฒนาดวย 
Microsoft Visual Studio .NET 2005 ซึ่งจะมีสวนคอมโพเน็นต
ของซัพพอรทเวกเตอรแมชชีนท่ีสราง ข้ึนดวยโปรแกรม 
Peltarion  
4.4.3 การทดสอบระบบงาน 
       จัดทําแบบประเมินประสิทธิภาพและความพึงพอใจของ
ผูใช  และนําไปใหผู เ ช่ียวชาญซึ่งเปนนักวิชาการทางดาน
พฤกษศาสตร จากคณะเภสัชศาสตร มหาวิทยาลัยมหิดล 
 

5. ผลของการดําเนินงาน 

5.1 สวนของระบบงาน 

       จากการพัฒนาระบบงาน ผลท่ีไดจะเปนโปรแกรมท่ี
สามารถนําขอมูลจากภาพถายรูปใบไมมาประมวลผลภาพ
เพื่อใหไดขอมูลดิจิตอล ตอจากนั้นขอมูลท่ีไดจะสงเขาสูสวน
เรียนรูแบบซัพพอรทเวกเตอรแมชชีน ซึ่งจะตัดสินใจจาก
เง่ือนไขท่ีไดจากการเรียนรูแลว มาใชในการระบุพรรณพืช
ตอไป สามารถแสดงหนาจอโปรแกรมไดดังภาพท่ี 3 ตอไปนี้ 

 
ภาพที่ 3 แสดงการโปรแกรมหลังจากประมวลผลภาพ 

 
5.2 สวนการเรียนรูโดยใชซัพพอรทเวกเตอรแมชชีน 
5.2.1 การทดสอบความแมนตรงจากตัวแบบ 
        จากการทดสอบกับตัวแบบจากกลุมขอมูลท่ีใช จํานวน 
500 ตัวอยาง โดยจะทําการแบงขอมูลออกเปนสองสวน คือ
สวนของการสอน 80 เปอรเซ็นต และขอมูลสําหรับการทดสอบ
คําตอบ 20 เปอรเซ็นต ปรากฎวาไดคาความแมนยํา98.67 % 
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5.2.2 การทดสอบความแมนตรงจากผูเชียวชาญ 
       จากการทดสอบโดยผูเช่ียวชาญพบวาความแมนตรงของ
การระบุพรรณพืชจากสุมตัวอยาง 28 ตัวอยาง ใหความแมนยํา
96.43%  
5.3 การประเมินหาประสิทธิภาพของระบบโดยผูเช่ียวชาญ 
       เ ม่ือไดนําระบบไปประเ มินโดยนักวิชาการทางดาน
พฤกษศาสตร  จากคณะเภสัชศาสตร มหาวิทยาลัยมหิดล 
สามารถสรุปผลการประเมินแตละดาน ไดดังตารางท่ี 1 ขางลาง
ตอไปนี้ 

ตารางที่ 1 การประเมินประสิทธิภาพโดยผูเช่ียวชาญ 

 
6. บทสรุป 
       งานวิจัยนี้ไดแนะนําถึงการนําเทคนิคซัพพอรตเวกเตอร 
แมชชีนนํามาประยุกตใชกับการจําแนกพรรณพืชดวยสัณฐาน
วิทยาของใบพืช ซึ่งมีการนําภาพถายรูปใบจํานวน 500 ตัวอยาง
จากพืชจํานวน 5 ชนิด มาผานกระบวนการประมวลผลภาพ 
แลวสงผานใหตัวแบบเรียนรูซัพพอรตเวกเตอรแมชชีนจําแนก
พรรณพืช ซึ่งพบวาระบบมีคาความแมนตรงจากการทดสอบ
ตนแบบ 98.67% แตจากการทดสอบโดยผูเช่ียวชาญพบวาความ
แมนตรงของการระบุพรรณพืชจากสุมตัวอยาง 28 ตัวอยาง ให
ความแมนยํา96.43% นอกจากนั้นการประเมินประสิทธิภาพจาก
การใชงานจริงของผูเชียวชาญดวยแบบสอบถาม ไดคะแนน
เฉลี่ยอยูในระดับ 4.18 (SD = 0.60)  
 

7. กิติกรรมประกาศ 
       ขอขอบพระคุณ วิทยาลัยนอรทกรุงเทพ ท่ีใหทุนสนับสนุน
งานวิจัยครั้งนี้ รวมท้ังรองศาสตราจารยรุงระวี เต็มศิริฤกษกุล 
และคณะ จากสวนสมุนไพรสิรีรุกขชาติ  คณะเภสัชศาสตร 
มหาวิทยาลัยมหิดล ท่ีอํานวยความสะดวกดานการใหคําปรึกษา 
อนุเคราะหการเก็บขอมูลและประเมินผลระบบงาน 
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รายการประเมิน 
 

SD ระดับ 
1. ผลการประเมินดานความสามารถในการทํางาน 3.80 0.75 ดี 
2. ผลการประเมินดานความตองการของผูใช 4.33 0.39 ดี 

3. ผลการประเมินดานการใชงานของโปรแกรม 4.13 0.69 ดี 
4. ผลการประเมินดานผลลัพธที่ไดจากโปรแกรม 4.30 0.94 ดี 
5. ผลการประเมินดานความปลอดภัย 4.34 0.24 ดี 
สรุปประเมินประสิทธิภาพโดยผูเชีย่วชาญ 4.18 0.60 ดี 


