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บทคัดยอ 
 บทความวิจัยน้ีนําเสนอตัวแบบซัพพอรทเว็กเตอรแมชชีนเพื่อ
ใชการทํานายการอยูรอดของผูปวยโรคมะเร็งเตานม การวิจัยเปนแบบ
เชิงทดลองโดยอาศัยขอมูลอาการชวยพยากรณ จากผูปวยโรคมะเร็ง
เตานมจํานวน 198 ระเบียน 34 คุณลักษณะ โดยขอมูลดังกลาวจะถูก
นําเขาตัวแบบเรียนรูของเคร่ืองเพื่อการทํานายผลการอยูรอดดวย
วิธีการฝกสอนและทดสอบประสิทธิภาพการทํานาย ซ่ึงการทดสอบ
ต้ังอยูบนพื้นฐานวิธีการตรวจสอบแบบไขว 3 สวน ผลการทดลองที่ได
พบวาตัวแบบทํานายการอยูรอดที่ใชซัพพอรทเว็กเตอรแมชชีนมีความ
แมนยํา 80.30% ขณะที่ตัวแบบทํานายที่ใชโครงขายประสาทเทียมแพร
กลับ และเทคนิคตนไมตัดสินใจมีความแมนยํา 76.76% และ 72.72% 
ตามลําดับ 
 
คําสําคัญ: การทํานายการอยูรอด, มะเร็งเตานม, ซัพพอรทเว็กเตอร-      

แมชชีน 
 
Abstract 
 This research paper presents a Support Vector Machine 
model for survival prediction in breast cancer patients. The 
research is an experimental research, which has contributed by 
cancer prognostic patients with the amount of 138 records 34 
features. By doing the research, the dataset of theses patients 
would transition into machine learning model to survival prediction 
by training method and testing the efficiency of prediction based 
on the 3-fold cross validation. The results of experiment show 
that survival prediction model by Support Vector Machine 
Technique reaches 80.30%, accuracy, while Back-Propagation 
Neural Networks and Decision Tree technique approaches 
76.76% and 72.72% of measuring the accuracy of survival 
prediction, respectively 
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1. คํานํา 
 ปจจุบันมะเร็งเปนโรคที่พบมากและเปนสาเหตุของการเสียชีวิต
ที่สําคัญของประชากรในหลายประเทศทั่วโลก มีการคาดการณวา ในป 
พ.ศ. 2558 จะมีผูปวยเปนโรคมะเร็งเพิ่มข้ึนจาก 9 ลานคนเปน 15 ลาน

คน สาเหตุมาจากจํานวนประชากร จํานวนผูสูงอายุและจํานวนผูสูบ
บุหร่ีที่เพิ่มข้ึนรวมถึงปจจัยอื่น ๆ เชน วิถีการดําเนินชีวิตของคนใน
ปจจุบัน และสภาวะสิ่งแวดลอมที่เปล่ียนแปลงไป ซ่ึงเปนปจจัยที่ไม
สามารถปองกันและควบคุมไดอยางทั่วถึง สําหรับประเทศไทย
โรคมะเร็งเปนสาเหตุการตายอันดับที่สาม รองจากโรคหัวใจและ
อุบัติเหตุ และมีแนวโนมวาจะมีอัตราการตายที่สูงข้ึนทุกป [1] จาก
รายงานของสถาบันมะเร็งแหงชาติประจําป พ.ศ.2552 [2] พบวาชนิด
ของโรคมะเร็งที่พบมากที่สุดในประเทศไทย คือ มะเร็งเตานม รองลงมา
คือ มะเร็งปอด มะเร็งตับ มะเร็งปากมดลูก มะเร็งลําไสใหญ และมะเร็ง
ชองปาก ตามลําดับ  
 สาเหตุของการเกิดมะเร็งที่ชัดเจน ในปจจุบันยังไมทราบแนชัด 
แตอยางไรก็ตามมีการศึกษา ที่เชื่อไดวามีปจจัยที่เกี่ยวของกับการเกิด
โรคอยูหลายประการ [3], [4] เชน สาเหตุจากสิ่งแวดลอมภายนอก
รางกาย เชน สารเคมีบางชนิด หรือเชื้อจุลินทรีย สาเหตุจากภายใน
รางกาย เชน กรรมพันธุที่ผิดปกติ หรือความไมสมดุลทางฮอรโมน เปน
ตน การรักษาโรคมะเร็งในปจจุบันมีหลายวิธี เชน การผาตัดเอากอน
เน้ือมะเร็งออก รังสีบําบัด เคมีบําบัด การใชฮอรโมน หรือ การฝงแร 
หรืออาจใชหลายวิธีรวมกัน ทั้งน้ีข้ึนอยูกับระยะของโรค พยาธิวิทยาของ
ชิ้นเน้ือ และสภาวะความสมบูรณของผูปวย 
 ในทางการแพทย อัตราการอยูรอด (Survival Rate) เปน
ตัวชี้วัดที่สําคัญ [4] ที่ทําใหทราบถึงรอยละของผูปวย ซ่ึงอยูรอดภาย
หลังจากไดรับการวินิจฉัยโรคและรับการรักษาจนกระทั่งถึงชวงเวลา
หน่ึงที่สนใจพิจารณา เชน การวัดอัตราการอยูรอดของผูปวยมะเร็งปาก
มดลูกที ่5 ป (5-year survival rate) ที่เขารับการรักษาดวยการฉายรังสี
อยางเดียวหรือฉายรังสีรวมกับเคมีบําบัด ทําใหสามารถพิจารณา
เปรียบเทียบอัตราการอยูรอดที ่5 ป จําแนกตามวิธีการรักษาได 
 เดิมทีการวิเคราะหอัตราการอยูรอดโดยทั่วไปไดมาจากวิธีตาม
รุน (Cohort Analysis) ซ่ึงสามารถใชทําการประมาณอัตราการอยูรอด
ยอนหลังไปในหลาย ๆ ปได [5] แตขอจํากัดที่สําคัญของวิธีการน้ี คือ 
ไมสามารถสะทอนใหเห็นถึงอัตราการอยูรอดที่นับรวมถึงผูปวยรายหลัง 
ๆ ที่เพิ่งตรวจพบโรคไดใหม ทําใหคาประมาณอัตราการอยูรอดที่ได
ไมใชคาประมาณที่ใกลเคียงกับคาประมาณที่เปนปจจุบันมากที่สุด จึง
ไดมีผูทําการเสนอวิธีการใหมในการวิเคราะหอัตราการอยูรอดข้ึน
เพื่อที่จะแกไขขอจํากัดของวิธีการเดิมซ่ึงเรียกวิธีการน้ีวา วิธีตาม
ชวงเวลา (Period Analysis) [6] [7] ซ่ึงวิธีการน้ีจะทําใหสามารถ
ประมาณอัตราการอยูรอดไดใกลเคียงกับสถานการณจริงมากกวาวิธี
เดิม เน่ืองจากใชขอมูลที่เปนปจจุบันมากย่ิงข้ึน และในการคํานวณไม
ตองใชชวงเวลาที่ยอนหลังนานเกินไปเชนเดียวกับวิธีตามรุน [5] 
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 อยางไรก็ตามปจจุปนน้ีมีการนําศาสตรดานปญญาประดิษฐ
โดยเฉพาะเทคนิคการเรียนรูของเคร่ือง (Machine Learning) มา
ประยุกตใชกับการทํานายการอยูรอดของผูปวยมะเร็งเตานมตาม
ชวงเวลา อาทิงานวิจัยของ Biganzoli et al. [8] ที่นําโครงขายประสาท
เทียมแพรกลับมาวิเคราะหอัตราการอยูรอด สวนงานวิจัยของ Delen et 
al. [9] ที่ศึกษาการนําเทคนิคเหมืองขอมูลมาประยุกตกับการทํานาย
การอยูรอดของผูปวยมะเร็งเตานม พบวาเทคนิคตนไมตัดสินใจมี
ประสิทธิภาพสูงกวาโครงขายประสาทเทียมและการวิเคราะหการ
ถดถอยโลจิสติกส สวนเทคนิคซัพพอรทเว็กเตอรแมชชีนมีการนําไป
ประยุกตใชกับการทํานายโรคมะเร็ง [10] [11] เชนกัน ซ่ึงพบวามี
ประสิทธิภาพสูงและเหมาะสมกับการจําแนกขอมูลที่มคีาใกลเคียงกัน 
 ดังน้ันงานวิจัยน้ีจะนําเทคนิคซัพพอรทเว็กเตอรแมชชีนมา
ประยุกตใชกับการพัฒนาโปรแกรมทํานายการอยูรอดของผูปวยมะเร็ง
เตานม รวมทั้งมีการเปรียบเทียบและคัดเลือกอัลกอริทึมการเรียนรูของ
เคร่ืองที่นํามาประยุกตใชสรางตัวแบบทํานายที่มีประสิทธิภาพสูง 
เพื่อใหไดโปรแกรมที่มีประสิทธิผลและมีความเหมาะสมกับการนําไปใช
งานตอไป 

 
2. ทฤษฎีท่ีเกี่ยวของ 
2.1 ซัพพอรตเวกเตอรแมชีน (Support Vector Machines)  
 วิธีการของซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน [12] [13] จัดเปนเทคนิค
ที่ใชในการแกปญหาทางดานการรูจํารูปแบบขอมูล โดยอาศัยหลักการ
ของการหาสัมประสิทธิ์ของสมการเพื่อสรางเสนแบงแยกกลุมขอมูลทีถู่ก
ปอนเขาสูกระบวนการสอนใหระบบเรียนรู โดยเนนไปยังเสนแบง
แยกแยะกลุมขอมูลไดดีที่สุด (Optimal Separating Hyperplane) ดังรูป
ที่ 1 

 
รูปที่ 1 ซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน [13] 

 
 สําหรับรากฐานเดิมของซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน ถูกนํามาใช
กับขอมูลที่เปนเชิงเสน แตในความเปนจริงแลวขอมูลที่นํามาใชในระบบ
การสอนใหระบบเรียนรูสวนใหญมักเปนขอมูลแบบไมเปนเชิงเสน ซ่ึง
สามารถแกปญหาดังกลาวดวยเคอรเนล ที่เปนการเปล่ียนแปลงมิติของ
ขอมูลใหสูงข้ึน เพื่อชวยในการเรียงตัวของขอมูลเสียใหมที่เรียกวา 
“พื้นที่มิติสูง” (Higher Dimensional Space) เคอรเนลที่นิยมใชมีอยู 3 
ชนิด [13] ดวยกันคือ โพลิโนเมียล (Polynomial), เรเดียลเบสิสฟงกชัน 
(Radial Basis Function-RBF) และ ซิกมอยด (Sigmoid) โดยงานวิจัย
น้ีจะใชเคอรเนล โพลิโนเมียล เปนหลัก 
 
 
 

2.2 โครงขายประสาทเทียม (Neural Network) 
 การเรียนรูของโครงขายแบบ Perceptron [14]  จะมีลักษณะ
ของโครงสรางเปนชั้น ซ่ึงขอมูลที่จะนําเขามาเรียนรูน้ันจะถูกใสเขาไปใน
ชั้นแรกสุดซ่ึงเปนชั้นรับขอมูล (Input Layer) และเมื่อผานการคํานวณ
จากชั้นแรกน้ีแลวผลลัพธ ก็จะถูกสงตอไปยังชั้นกลางของโครงขาย 
(Hidden Layer)  ซ่ึงในแตละหนวยของชั้นน้ี ก็จะรับขอมูลจากทุกหนวย
ในชั้นกอนหนามาคํานวณ แลวสงตอไปยังชั้นถัดไปและเมื่อขอมูลถูกสง
ตอกันมาจนถึงชั้นสุดทาย (Output Layer) ก็จะไดผลลัพธออกมาจาก
ระบบ ซ่ึงการสงผานขอมูลตอๆ กันไปแบบน้ีจะเรียกวาเปนการสงตอ
ขอมูลแบบการปอนไปขางหนา (Feed Forward) หลังจากน้ันจะตองมี
การตรวจสอบผลลัพธที่ไดจากระบบวามีความคลาดเคล่ือนจาก
เปาหมายมากนอยเพียงไร         
 หากความคลาดเคล่ือนจากเปาหมายมากเกินไปก็จะตองมีการ
นําคาความคลาดเคล่ือนน้ี ไปปรับนํ้าหนักการเรียนรูใหม (Weight) 
แบบแพรยอนกลับ (Back-Propagation) ซ่ึงจะเปนการปรับนํ้าหนัก
ความคลาดเคล่ือนจากชั้นผลลัพธ ไปยังชั้นกอนหนา และทําการปรับ
นํ้าหนักไปเร่ือยๆ จนกระทั่งถึงชั้นรับขอมูล ซ่ึงกระบวนการเรียนรูแบบ
น้ีตองอาศัยการทําซํ้าหลาย รอบจนกวาจะไดผลลัพธตามที่กําหนดหรือ
ไดคาความคลาดเคล่ือนที่นอยจนพอยอมรับได ซ่ึงจํานวนรอบน้ีก็จะ
ข้ึนอยูกับ ความยากงายของปญหา ขนาดของขอมูลรวมไปถึงจํานวน
ชั้นของโครงสรางของโครงขายที่ เราสรางไวดวย ซ่ึงโครงขาย 
perceptron แบบชั้นเดียวไดแสดงดังรูปที ่2 
 

 
รูปที่ 2 โครงขาย Perceptron แบบชั้นเดียว [14] 

 
พิจารณาภาพที่ 1 จะเปนกระบวนการคํานวณการสงขอมูลเขาและ
กระบวนการแพรยอนกลับของโครงขาย Perceptron แบบชั้นเดียว โดย
จะเปนการนําขอมูลเขามาคํานวณจนกระทั่งไดผลลัพธ จะเห็นวาในรูป
ประกอบดวยสวนของ jv  ซ่ึงเปนผลรวมของขอมูลที่เขามาทําการปรับ
คานํ้าหนัก ดังสมการที ่(1) 
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โดยที่คา ijw  เปนคา นํ้าหนักที่ใชสําหรับปรับคาขอมูลและคา 

( )jy n ) ก็จะเปนการนําคาที่ไดมาผานฟงกชั่นกระตุน (activation 
function) ดังสมการที ่(2) 
   ( )j jy v       (2) 
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โดยที ่ ( )jv  คือฟงกชั่นกระตุนสําหรับการปรับคา output ของระบบ
และจะทําการปรับคานํ้าหนักคาใหมที่ได จากคาอัตราการเรียนรูของคา
อัตราความเปล่ียนแปลงของคาความคลาดเคล่ือนเทียบกับอัตราการ
เปล่ียนแปลงของคานํ้าหนัก ตามสมการที ่(3) 
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โดยที่ ( )jiw n  คือ คานํ้าหนักที่จะนําไปปรับใหมใหกับระบบ 
สวนE  คือคาความผิดพลาดรวมของระบบและ   คือ คาอัตราการ
เรียนรู  
 
2.3 เทคนิคตนไมตัดสินใจ (Decision Tree Technique) 
 การสรางตนไมตัดสินใจจะเปนแบบการคนหาจากบนลงลาง
แบบตะกราม (Top-down Greedy Search) โดยเร่ิมจากการเลือก
คุณสมบัติที่ดีที่สุดมาสรางเปนโนดราก เมื่อขอมูลผานการแบงแยกที่
โนดรากตามคาคุณสมบัติของโนดรากแลว ก็จะหาคุณสมบัติที่ดีที่สุด
ของขอมูลที่ผานการแบงแยกน้ันมาสรางเปนโนดลูกของโนดรากน้ัน
ตอไป และจะวนสรางโนดลูกและตนไมยอยของแตละกิ่งไปเร่ือยๆ
จนกวาขอมูลที่ผานการแบงแยกน้ันจะจัดอยูในกลุมเดียวกัน หรือ
จํานวนขอมลูที่ผานการแบงแยกในกิ่งหน่ึงๆ มีคานอยกวาคาที่กําหนด
ไว [15] 
 แตละอัลกอริทึมก็ไดนิยามคาความดีของคุณสมบัติแตกตางกัน
ไปอัลกอริทึม CART นิยามความดีของคุณสมบัติโดยใชคาสัมประสิทธิ์
จีนี (Gini) แตที่แพรหลายที่สุดคือการใชคามาตรฐานเกน (Gain 
criterion) ของอัลกอริทึม ID3 [16] และ C4.5 [17] ซ่ึงไดจากการ
คํานวณโดยอาศัยทฤษฎีสารสนเทศ (Information Theory) และคาเอน
โทรป (Entropy)  
 โดยที่  ID3 จะใชคามาตรฐานเกนเปนหลักในการเลือก
คุณสมบัติที่จะใชเปนรากหรือโนด แตใน C4.5 ไดเพิ่มการใชคา
มาตรฐานอัตราสวนเกน (Gain Ratio Criterion) ในการตัดสินใจเลือก
คุณสมบัติที่จะใชเปนรากหรือโนดอีกอยางหน่ึง เน่ืองจากคามาตรฐาน
เกนจะมีอคติ (Bias) อยางมากกับขอมูลที่ประกอบดวยคุณสมบัติที่มี
คาที่เปนไปไดจํานวนมากๆ การแกไขความอคติของคามาตรฐานเกน
สามารถทําไดโดยการปรับคามาตรฐานเกนใหถูกตอง โดยใชคา
สารสนเทศของการแบงแยก (Split information) ของคุณสมบัติแตละตัว 
ถาให T คือชุดของตัวอยาง เมื่อแบงตัวอยางน้ีตามคุณสมบัติ X จะได
ชุดของตัวอยางยอยในแตละกิ่ง คือ {t1, t2, …, tn} จํานวน n ชุด ตาม
คาที่เปนไปไดในคุณสมบัติ X เมื่อคํานวณคาสารสนเทศของการ
แบงแยกไดดังสมการที่ (4) น้ี 

   คาสารสนเทศของการแบงแยก = 
1

n
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  log2 Ix 
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      (4) 

 
สารสนเทศของการแบงแยกน้ีจะแสดงถึงระดับการกระจายของขอมูล 
เมื่อแบงขอมูลตัวอยาง T เปน n ชุดยอยตามคุณสมบัติ X โดยคาน้ีจะ
สูงสุดเมื่อ |ti| เปน 1 เทากันในทุกกิ่ง และลดลงเมื่อคา |ti| เพิ่มข้ึน เมื่อ
นําคาน้ีไปหารคามาตรฐานเกนจะไดคามาตรฐานอัตราสวนเกน ซ่ึงชวย

แกไขความอคติของคามาตรฐานเกนได โดยทําใหคามาตรฐาน
อัตราสวนเกนในการแบงดวยคุณสมบัติที่มกีารกระจายสูงถูกปรับลดลง 
ดังน้ันคามาตรฐานอัตราสวนเกนในคุณสมบัติของตัวอยางที่มีการ
กระจายตัวของขอมูลสูงดังที่กลาวมาแลวจึงไมมีคาสูงที่สุดเสมอ จาก
แนวคิดขางตน ตัวแบบทํานายการอยูรอดมะเร็งเตานมจะใชอัลกอริทึม 
C4.5 ดวยวามีประสิทธิภาพสูงกวา ID3   
   
3. วิธีการดําเนินการ 
3.1 ขอมูลกลุมตัวอยาง 
 ชุดขอมูลของผูปวยมะเร็งเตานมจากมหาวิทยาลัย Wisconsin 
ประเทศสหรัฐอเมริกา [18] ซ่ึงจะแบงออกเปน 2 กลุม คือ กลุมที่ไมเกิด
อาการอีกในเวลา 24 เดือน (non-recurrent) จํานวน 151 คน และกลุม
ที่กลุมที่เกิดอาการซํ้าในเวลา 24 เดือน (recurrent) จํานวน 47 คน รวม
ทั้งหมด 198 ระเบียน 34 คุณลักษณะ 
  
3.2 สรางตัวแบบทํานาย 
        ออกแบบและสรางตัวแบบทํานายโดยคัดเลือกตัวแบบทํานายที่
มีประสิทธิภาพความแมนยําสูงสุดระหวางตัวแบบทํานายที่ใชเทคนิค
ซัพพอรทเว็กเตอรแมชชีน โครงขายประสาทเทียมแพรกลับ และ
เทคนิคตนไมตัดสินใจ เพื่อนําไปใชในสวนการทํานายของโปรแกรมที่
พัฒนา ข้ึน ซ่ึ งขอมูลที่ นํ า เข าที่ จ ะฝกสอนและทดสอบจะมี  33 
คุณลักษณะ สวนขอมูลนําออกจะเปนกลุมที่ไมเกิดอาการอีกและกลุม
ผูปวยที่เกิดอาการซํ้า รวม 2 คลาส 
 
3.3 วิธีวัดประสิทธิภาพของตัวแบบทํานาย 
         การประเมินผลใชวิธีวัดคาความถูกตอง คาความแมนตรง 
(Precision) คาความระลึก (Recall) และการวัดประสิทธิภาพโดยรวม 
(F-measure) ซ่ึงมีคาอยูระหวาง 0 - 1 ซ่ึง 1 หมายถึงประสิทธิภาพด ี
[19] ดังสมการที ่(5) (6) และ (7) ตามลําดับ 

      
TPPrecision =

TP+ FP                           (5)          

      
TPRecall =

TP+ FN                              (6)                            

      
2*(Recall*Precision)F-measure =
Recall+ Precision               (7) 

 
3.4 ข้ันตอนการพัฒนาแอพพลิเคชั่น 
3.4.1 การออกแบบโปรแกรม 
 ใชการวิเคราะหและออกแบบระบบเชิงวัตถุ และใชโปรแกรม 
Microsoft Visio  2003 เปนเคร่ืองมือชวยพัฒนา ซ่ึงภาพรวมของระบบ
สามารถแสดงไดดังรูปที่ 3 ตอไปน้ี 
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รูปที่ 3 ภาพรวมระบบงาน 
 
3.4.2 การพัฒนาโปรแกรม 
 โปรแกรมถูกพัฒนาข้ึนดวย Microsoft C#.NET 2008 ใน
ลักษณะ Windows Base Application และใช MS SQL Server 2008 
express จัดเก็บฐานขอมูล โดยจะมีสวนคอมโพเน็นตของซัพพอรท-     
เว็กเตอรแมชชีนที่สรางข้ึนดวยโปรแกรม Peltarion ไวสําหรับทํานาย
การอยูรอดของผูปวยมะเร็งเตานม 

 
3.4.3 การทดสอบโปรแกรม 
 ใชเทคนิค Black Box Testing ในการทดสอบโปรแกรม ซ่ึง     
ผูประเมินเปนกลุมเชี่ยวชาญดานการพัฒนาซอฟตแวร จํานวน 5 คน 
มาทําแบบทดสอบประเมินประสิทธิภาพและความพึงพอใจของผูใช โดย
แบงเกณฑระดับ ออกเปน 5 ระดับ ซ่ึงตองมีคะแนนเฉล่ียต้ังแต 4 ข้ึน
ไปจึงจะยอมรับวาระบบมีประสิทธิภาพในการใชงานไดในสภาพการ
ทํางานจริง  
 
4. ผลของการดําเนินงาน 
4.1 สวนตัวแบบการทํานาย 
       จากการนําขอมูลอาการผูปวยมาพยากรณ จากผูป วย
โรคมะเร็งเตานมจํานวน 198 ระเบียน 34 คุณลักษณะ ไปทดสอบกับตัว
แบบทํานายดวยวิธีทดสอบ 3 Fold Cross-Validation พบวาผลการ
ทดสอบประสิทธิภาพของตัวแบบทํานายโดยใชเทคนิคซัพพอรทเว็ก-
เตอรแมชชีน โครงขายประสาทเทียมแพรกลับ และเทคนิคตนไม
ตัดสินใจ ใหคาดังตารางที่ 1 ขางลางตอไปน้ี 
 
ตารางที่ 1 ผลการทดสอบประสิทธิภาพของตัวแบบทํานาย 

 

        สวนการหาความแมนยําของการทํานายจากตัวแบบพบวาตัว
แบบที่ใชเทคนิคซัพพอรทเว็กเตอรแมชชีน มีความแมนยํา 80.30% 
ขณะที่ตัวแบบทํานายที่มีใชโครงขายประสาทเทียมแพรกลับ และ
เทคนิคตนไมตัดสินใจ มคีวามแมนยํา 76.76% และ 72.72% ตามลําดับ  
        ดวยวาเทคนิคซัพพอรทเว็กเตอรแมชชีน มีพฤติกรรมที่จะ
แยกแยะขอมูล โดยใชสมการระนาบหลายมิติที่จะพยายามหาจุดขอมูล
ที่ทําใหไดสมการระนาบหลายมิติที่ใชแบงแยกดีที่สุด (Optimal 
Hyperplane) ความถูกตองที่สุด โดยพิจารณาจากระยะหาง (Margin) 
ระหวางคลาส ซ่ึงเสนระนาบที่ดีที่สุดน้ีจะสามารถจําแนกกลุมผูปวยกลุม
ที่ไมเกิดอาการอีกในเวลา 24 เดือน กับเกลุมที่เกิดอาการซํ้า 
 ดัง น้ันตัวแบบทํานายที่ นํามาประยุกต ใชกับการพัฒนา            
โปรแกรมที่ใชทํานายการอยูรอดของผูปวยมะเร็งเตานมน้ีจะเปนตัว
แบบที่ใชเทคนิคซัพพอรทเว็กเตอรแมชชีน  
 
4.2 สวนประเมินหาประสิทธิภาพของโปรแกรม  
 กลุมผูเชี่ยวชาญเดานการพัฒนาซอฟตแวร จํานวน 5 คนได
ประเมินโปรแกรม ซ่ึงสามารถสรุปไดดังตารางที ่2 ขางลางน้ี 
 
ตารางที่ 2: การประเมินประสิทธิภาพโดยผูเชี่ยวชาญ 

 
6. บทสรุป 
      งานวิจัยน้ีไดนําความรูดานปญญาประดิษฐมาประยุกตใชกับ
การทํานายการอยูรอดของผูปวยมะเร็งเตานม โดยจะมีการนํา
อัลกอริทึมการเรียนรูของเคร่ืองที่ประกอบดวยเทคนิคซัพพอรท       
เว็กเตอรแมชชีน โครงขายประสาทเทียมและเทคนิคตนไมตัดสินใจมา
สร าง ตัวแบบทํานายการอยู รอดของผูป วยมะเ ร็ง เต านม แลว
เปรียบเทียบหาประสิทธิภาพความแมนยําในการทํานาย เพื่อหาตัว
แบบทํานายที่ใหความแมนยําสูงสุดที่จะเหมาะสมกับการนําไปพัฒนา
โปรแกรมตอไป  
        ผลการทดสอบพบวาตัวแบบทํานายที่ใชเทคนิคซัพพอรท - 
เว็กเตอรแมชชีน มีความแมนยํา 80.30% ขณะที่ตัวแบบทํานายที่มีใช
โครงขายประสาทเทียบแพรกลับ และเทคนิคตนไมตัดสินใจ มีความ
แมนยํา  76.76% และ 72.72% ตามลําดับ นอกจากน้ันเมื่อนําตัวแบบ
ทํานายไปใชในการพัฒนาโปรแกรมและผานการประเมินประสิทธิภาพ
โดยผูเชียวชาญดวยแบบสอบถาม จะไดคะแนนเฉล่ียอยูในระดับ 4.17 
(SD = 0.11) ซ่ึงสามารถนําไปใชงานไดตอไป 
 
7. กิตติกรรมประกาศ 
        ขอขอบพระคุณมหาวิทยาลัยนอรทกรุงเทพที่ใหทุนสนับสนุน
งานวิจัยน้ี 

Algorithm TP 
Rate 

FP 
Rate 

Precision Recall F-Measure 

SVM 0.803     0.457      0.787     0.803     0.789      
BP-ANN 0.768 0.453 0.758 0.768 0.762 
J48 0.724 0.744 0.622 0.727 0.657 

รายการประเมิน X  SD  ระดับ 
1. ผลการประเมินดานความสามารถในการทํางาน 4.17 0.27 ดี 
2. ผลการประเมินดานความตองการของผูใช 4.14 0.20 ดี 
3. ผลการประเมินดานการใชงานของโปรแกรม 4.12 0.23 ดี 
4. ผลการประเมินดานผลลัพธท่ีไดจากโปรแกรม 4.15 0.45 ดี 
5. ผลการประเมินดานความปลอดภัย 4.28 0.39 ดี 
สรุปประเมินประสิทธิภาพโดยผูเช่ียวชาญ 4.17 0.11 ดี 



การประชุมเชิงวิชาการ “ศรีนครินทรวิโรฒวิชาการ” คร้ังที่ 5 
17 – 18 มีนาคม 2554 ณ มหาวิทยาลัยศรีนครินทรวิโรฒ 
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